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《图解机器学习》

内容概要

本书用丰富的图示，从最小二乘法出发，对基于最小二乘法实现的各种机器学习算法进行了详细的介
绍。第Ⅰ部分介绍了机器学习领域的概况；第Ⅱ部分和第Ⅲ部分分别介绍了各种有监督的回归算法和
分类算法；第Ⅳ部分介绍了各种无监督学习算法；第Ⅴ部分介绍了机器学习领域中的新兴算法。书中
大部分算法都有相应的MATLAB程序源代码，可以用来进行简单的测试。
本书适合所有对机器学习有兴趣的初学者阅读。
187张图解轻松入门
提供可执行的Matlab程序代码
覆盖机器学习中最经典、用途最广的算法
专业实用
东京大学教授、机器学习权威专家执笔，浓缩机器学习的关键知识点
图文并茂
187张图示帮助理解，详略得当，为读懂大部头开路。
角度新颖
基于最小二乘法讲解各种有监督学习的回归和分类算法，以及无监督学习算法。
实战导向
配有可执行的MATLAB程序代码，边学习边实践。
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客座教授。主要从事机器学习的理论研究和算法开发，以及在信号和图像处理等方面的应用。2011年
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精彩短评

1、这个图解的名字有点骗人了。公式很多，没有细究，大概能意会。但是好像并没有什么卵用。
2、这本书本身的内容，非常精妙！失败是在文案：这绝非入门书，甚至不能叫图解。最贴切的书名
应该是《统计学习，从最小均方误差说开去》。私以为，入门机器学习途径有二，一是受深度学习感
召，从感知器始，再来输入/单隐层/输出的标准神经网络结构，到多层感知器，再由自动编码、RNN
和CNN渐入DNN家族，这种宏观视野有助于建立“模型-优化算法-准则”的机器学习大观。另一条是
从统计入手，贝叶斯-似然估计-均方误差-线性判别-支持向量，推而广之到集成、度量学习、降维等
，以代数与统计为主，从公式推演。本书是罕见的后一条路，起点不低，LS直接上核，给的第一个公
式概括性极强，看出作者厚积薄发，但不适合初学！！！倒是已对整个ML领域走一圈回头读会醍醐
灌顶。另外，一些术语（日语译法）和常用的不一致，但不影响理解。
3、极好，非常适合初学者。日本人，有点意思。
4、图解就是放一片萌图，但是复杂的地方放一堆公式
5、比较失望，大部分都在讲解公式，有一些基本的统计和概率论内容，但是翻译的很不好。都不是
用统计学通用名词，怪怪的
6、从最基础的最小二乘、SVM等讲到部分前沿话题（作者果不其然把密度比推断等自己研究的问题
也介绍了一下），图文并茂，内容精炼。无论小白还是有一定基础的读者都可以从中获得一些有用信
息，本书就内容而言我是强烈推荐的。不过不知道是不是译者没怎么接触过国内术语，中译本中存在
少量可能会影响到内容理解的翻译错误。另外本书毕竟还有科普的成分，所以个别表达也没有苛求严
谨。
7、所谓的图解就是配了些完全不相关的插画，插画中表现出一种焦躁或者顿悟的感情，跟机器学习
方面没有一毛钱关系。另外其他的插图也都是一般机器学习书籍中都有的，另外有很多公式，需要自
己反复推演。代码专门用一个电脑状的图片框起来就算做是图解了？整体画风有点像小学数学课本，
小明小红和老师。
8、这书太坑了，相比日本人写的其他漫画入门书，比如漫画数据库、漫画线性代数，这本书太专业
了，完全不像是让你入门的漫画书，公式太多，所谓的图解的“图”，难道就是大部分机器学习书都
有的图么。。。
9、需要一定的数学基础，这本图解也不简单呐
10、不得不说真心很一般，需要有一定基础，然而有一定基础的人怎么可能看这玩意。。。

11、“图解”就是随便画点不相干的漫画
12、看过图解系列的其它计算机书籍，这本最差。图解面向的一般都是初学者，但书里用的语言专业
性很强，语言也没有通俗易懂，插图根本对理解毫无帮助，不推荐购买
13、萌图。较多公式，但没有太多推导过程。适合轻松入门，不适合严肃学习
14、适合建立概念
15、一些复杂的内容没有被很好的解释
16、好难，好复杂。
17、#纸质书# 3.3 分。这主要是一本插画书⋯⋯ 吧。
18、一本侧重实现代码的机器学习参考手册。冲着“图解”而来，不过诸多图鸡肋。内容果然“角度
新颖“”与其他书籍有异”，不易读不宜懂，不适入门。代码能辅助理解，未曾动手练习。
19、如果你对机器学习完全无基础的话，这本书不是一本好的入门书，因为它有很多的公式，并且没
有给出证明，很难让人一下子接受。但如果你之前看过一些其它的书并且有一定矩阵的基础的话，你
会发现这本书有着它自身的优点：有很多直观的解释，算法的优缺点理得很顺，整体的框架构造得很
好，还有Matlab代码。如果想对Machine Learning有更深入的理解的话，肯定还要看其它的书籍，还要
更多的实践。
20、画几幅图，根本没用
21、尼玛都没图这也叫图解？公式贼多。建议看《机器学习实战》
22、很好的入门书，虽然趣味性少了点
23、这也叫图解。。。
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24、没有想象的那么好啊
25、反正翻了几遍我是没看进去什么 推荐《机器学习实战》
26、大量的公式堆砌，例子／背景／推导非常的少，和其他日本作者出的书的那种深入浅出差别很大
，根本不适合什么轻松入门，让人失望
27、图的还可以，解的太专业。看过几页就完全看不懂了，让人恨不得埋头钻研数学，不愧是博士写
给博士译，博士译给博士读的⋯⋯
28、七分。这本书并不是适合作为入门书籍，然而评论里清一色的ml投机分子试图以此为捷径入门，
显然不可取。适合看过coursera cs229的人巩固提升或者用作demo 玩具算法演示或者增加一些直观的推
导，公式虽多却都是入门级的矩阵和概率知识。想要深钻就去看论文，半吊子蓝翔app程序员线性代
数都没学懂就来装逼喷？
29、有点意思，写的很精简，但是没听过课，去读又难理解
30、大部分内容是公式，图解只是噱头，看了也没有什么帮助
31、对于机器学习介绍得比较全面详细。翻译得有错误。另外里面公式偏多，对于门外汉来说有许多
东西不能一下子看懂，所以我还得再找一些基础书籍看看才能继续看机器学习相关的内容了。
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精彩书评

1、说图解不太合适，其实大多只是正文插入了几张萌图。如果你一点数学都不懂，想看图学会，那
肯定要大失所望的。书很小很薄，定价似乎稍高了点，不过主要的东西也都有了，简要介绍理论之后
给出matlab代码，可以当作一本小字典迅速浏览。
2、很多数学公式，比起教科书强了那么一点。如果没有概率基础，没有行列式基础，那么看书一样
很吃力。当然，只要坚持刨根问底，不去推导公式，仅仅理解一下还是有用的。记得微软的一个机器
学习类库，有个讲侦探的故事来说明贝叶斯推理机的原理。很不错重点还是在于数学基础，没有数学
基础的同学可以去补习几个月。

Page 8



《图解机器学习》

章节试读

1、《图解机器学习》的笔记-第35页

        这个地方我自己第一篇文章的解法一样 但是自己当时理解没到位
实际上我在不知不觉中，用了l2约束的最小二乘法求解，因此这里的最终结果与我的文章中结果一致
，只是求解步骤不同，我觉得书中提到的通过奇异值求解的方法可以考虑一下。

2、《图解机器学习》的笔记-第24页

        实际上和数值计算的最小二乘法没啥区别，就是拟合嘛

3、《图解机器学习》的笔记-第13页

        乘法模型的这个公式写的不清楚。

4、《图解机器学习》的笔记-第24页

        MATLAB代码有谁试过，为什么不能执行？

5、《图解机器学习》的笔记-第10页

        这篇博客很有意思
http://blog.sina.com.cn/s/blog_4ce95d300100fwz3.html

“先验概率的计算比较简单，没有使用贝叶斯公式；而后验概率的计算，要使用贝叶斯公式，而且在
利用样本资料计算逻辑概率时，还要使用理论概率分布，需要更多的数理统计知识。”
先验概率就是做一件事情之间，考虑各种结果可能出现的概率。就是我们高中学的概率计算。

先验概率就是通常说的概率，后验概率是一种条件概率，但条件概率不一定是后验概率，要看条件事
件发生在所求事件的前面还是后面。贝叶斯公式是由先验概率求后验概率的公式。

举一个简单的例子：一口袋里有3只红球、2只白球，采用不放回方式摸取，求：
⑴ 第一次摸到红球（记作A）的概率；
⑵ 第二次摸到红球（记作B）的概率；
⑶ 已知第二次摸到了红球，求第一次摸到的是红球的概率。
解：⑴ P(A)=3/5，这就是先验概率；
⑵ P(B)=P(A)P(B|A)+P(A逆)P(B|A逆)=3/5，第一次摸到红球的条件下第二次摸到红球，第一次没有摸
到红球的条件下第二次摸到红球，两个条件概率之和。
⑶ P(A|B)=P(A)P(B|A)/P(B)=1/2，P(A|B)就是后验概率，因为B发生在A的后面。（在定义事件的时候
要记得把事件发生的时间放进去）

Q: 贝叶斯公式是怎么推出来的？

6、《图解机器学习》的笔记-扫了一眼

        就一些图，不好懂，确实很坑人，后悔不已
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